
閾値 

閾値を超えると電気信号が伝播していく ニューラルネットワーク 

神経細胞 
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ニューラルネットワーク 



𝑥1 𝑥2 
論理積 
𝑥1 × 𝑥2 

0.5𝑥1 + 0.5𝑥2 − 0.6 ｓ 𝑦 

0 1 0 -0.1 < 0 0 

1 0 0 -0.1 < 0 0 

1 1 1 0.4 ≥ 0 1 
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𝑥1 𝑥2 
論理和 
𝑥1 + 𝑥2 

0.5𝑥1 + 0.5𝑥2 − 0.4 符号 𝑦 

0 1 1 0.1 ≥ 0 1 

1 0 1 0.1 ≥ 0 1 

0 0 0 -0.4 < 0 0 

𝒔 = 𝒘𝟏𝒙𝟏 +𝒘𝟐𝒙𝟐 − 𝜽 

𝒔 < 𝟎の時 出力𝒚 = 𝟎 
𝒔 ≥ 𝟎の時 出力𝒚 = 𝟏 

活性化関数 
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出力𝒚 = 𝟏 

出力𝒚 = 𝟎 0.5𝑥1 + 0.5𝑥2 − 0.6 

0.5𝑥1 + 0.5𝑥2 − 0.4 

閾値0.6の時 出力𝒚 = 𝟎 
閾値0.4の時 出力𝒚 = 𝟏 

活性化関数 

𝒔 < 𝟎の時 出力𝒚 = 𝟎 
𝒔 ≥ 𝟎の時 出力𝒚 = 𝟏 
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閾値𝜽 𝒔 = 𝒘𝟏𝒙𝟏 +𝒘𝟐𝒙𝟐 +⋯⋯+𝒘𝒏𝒙𝒏 − 𝜽 

𝒚 = 𝒂 𝒔  

𝝈 𝒔 =
𝟏

𝟏 + 𝒆−𝒔
 𝐭𝐚𝐧𝐡(𝒔) =

𝒆𝒔 − 𝒆−𝒔

𝒆𝒔 + 𝒆−𝒔
 

シグモイド関数 ﾊｲﾊﾟﾎﾞﾘｯｸﾀﾝｼﾞｪﾝﾄ ランプ関数 
𝑠 < 0のとき 
 𝑅𝑒𝐿𝑈 𝑠 = 0 
𝑠 ≥ 0のとき 
 𝑅𝑒𝐿𝑈 𝑠 = 𝑠 
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ハイパボリックタンジェント 
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ランプ関数 

種々の活性化関数 

活性化関数 


